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Las conclusiones obtenidas son realmente interesantes.
Tomando los datos ya preparados se busco preparar el Data Set para en el
futuro, utilizar los algoritmos objetivo de forma optima.

El departamento de comunicacion es de vital importancia para el Desarrollo de

una empresa. La toma de decisiones en este ambito puede ser determinante a 125

la hora de alcanzar los objetivos fijados. BEST CONTENT HERE .
Para el Departamento de Comunicacion y Marca es muy importante visualizar

de forma correcta y simple los datos. Al expresar los datos como un

Histograma se necesito calcular la correlacion de estos.
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El éxito de la comunicacion empresarial depende de diversos factores entre los |
gue destacan una correcta aplicacion de técnicas de copywriting y la eleccion Jummm———
de un contenido de calidad para lograr la imagen deseada entre oftras. | g
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RN : . Como conclusion se obtuvo que la correlacion es bastante baja. Esto es

debido a que las variables son demasiado independientes por ello, no es
posible determinar un unico factor de las meétricas seleccionadas como unica
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Age of Post causa de un incremento de seguidores.
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Por otro lado, se identificaron las mejores horas de publicacion, un dato muy
relevante para la organizacion ademas del publico al que deben de estar
Tomando como referencia los datos obtenidos durante la medicion de las dirigidas
estadisticas de las diversas redes sociales desde la Fundacion de la empresa

hasta la actualidad, se busco organizar la informacion. Proceso costoso pues,

recabar la informacion y acondicionarla es una ardua tarea.

OBJETIVOS DEL ESTUDIO

En este contexto, la prediccion de las reacciones de los usuarios interesados
en el perfil empresarial en relacion al contenido publicado es importante
porque permite anticiparse la futura creacion de contenido. Aporta una
organizacion necesaria y en esencia, permite ajustar de forma eficaz el
numero de usuarios que se alcanzara para tener una prevision de posibles
contratos.

Se aplico la mejor estrategia posible para la integracion de estos llevandolos a
un algoritmo modelo de prediccion.

La ciencia del Aprendizaje automatico o Deep Learning llevara al computador
a reconocer las diversas imagenes propuestas por los empleados para ser
publicadas. El programa indicara de forma certera el impacto que provocara
en los posibles clientes en funcion de los datos a partir de los cuales se ha
entrenado.

METODOS TRABAJO FUTURO

Se precisara dividir el data set en dos conjuntos: uno de entrenamiento y otro
de test de forma y manera que el algoritmo sera capaz de reconocer y asociar
el contenido de la imagen con el copywriting correspondiente. Dara asi una
predicion acertada.

En este proyecto se desea desarrollar un méodulo predictivo con técnicas de
Inteligencia Artificial para lograr un incremento significativo de la tasa de
conversion obtenido a partir de las redes sociales de la empresa aumentando

El estudio se ha realizado con los datos de solo una red social. El trabajo a
futuro se basa en expandir esta actividad a las demas redes.

Organic interactions Labels (Temas) Organic interactions Valor Alcance Impresiones
el alcance y el numero de /eads de estas. 2,5449918  SR-TotalEnergie 14 D 588 619 , _ , ., .
2,5482344 SR - TotalEnergie 14 D 639 819 Por otro Iado, se debera concluir el trabajo de predlcc:lon utilizando
- 112,0642453 SR - Sponsoring 614 A+ 3391 3852 z . .
EVOLUCION DE LEADS 2,7412281 PAT _SP;SR - Spor 15 D 860 959 tecnlcas de CIUSte”ng.
6000 7,8639356 SR - CSR content; 43 C 1220 1328
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La tabla muestra una pequefia parte del conjunto de datos (dataset) sobre los =, 0\
que se ha efectuado el estudio. Como se puede comprobar, las imagenes S ——
R I I I U U I L G publicadas en las redes sociales fueron clasificadas en funcion de un criterio bida °°° asadsa
& F @ ¢ de “Valor”. Esta tabla es mas compleja en la practica pues, la figura adjuntada
oo followers — refleja tan solo cinco atributos mas la llamada Clase.
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